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Random Forest

"Forest: mehrere DTs

= Ra ndom: rand:m subset
= Zufdllige Teilmenge ,
= Zufallige Features pro Knoten m o < <
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tree At each node:
choose some small subset of variables at random
find a variable (and a value for that variable) which optimizes the split
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Random Forest — Vorteile/Nachteile

=\/orteile:
= Einfach zu verwenden

= wenig Overfitting
= Hohere Genauigkeit als bei DT
= Parallel trainierbar

=*Nachteile:
= Nicht leicht zu interpretieren (Black Box)
= Rechenintensiv
" Inputparameter (Anzahl der DTs und Grol3e der Featureteilmenge pro Knoten)



Was bedeutet genau ,,Non-Time-Series-
based”

sTemporale Abhangigkeit wird nicht explizit modelliert

=Jeder Zeitpunkt einer Zeitreihe wird als ein eigenstandiges Feature interpretiert

=—> Feature-Engineering notig




Mogliche Features

=Gegebene Zeitreihen + Ableitung neuer Zeitreihen (Vegetation Index)
= Jeder Zeitpunkt als eigenstandiges Feature (Binning flr Feature Reduktion)

=Ableitung statistischer Werte aus den Zeitreihen (davor Noise Reduktion z.B. Moving Average)
= Durchschnitt, Min, Max, Range, Standard Abweichung, ...

= 100te Features (TSFRESH Framework)
= Aufteilung der Zeitreihe in Saisons = statistische Werte pro Saison

=Autoencoder fir Featureextraktion
= Zeitreihen normalisieren

= Fully Connected ,Denoising Autoencoder” trainieren z.B. f(Zeitreihe) = movingAverage(Zeitreihe)

= Mittlerer Layer: Features fir Random Forest Input Output
=—>Experimentieren: :\\ T Code Y /I:
= Anzahl der Zeitreihen (Zeitreihen mit vielen Missingvalues ignorieren) — \ ,fl — \\ / D IPte \ /;/ \\\ /o
= Anzahl der statistischen Features ] ‘)f N <’ \\<’E\>/ \> \(’ N
= Nur statistische Features vs nur Autoencoder-Features — /\\ =/ \ / N \\\ S ;’\ ]
= Kombination der statistischen Features mit Autoencoder-Features L/ \\\:/’f B 24BN ' \\\ !,’ VL
= PCA auf Featurevektoren (Featurereduktion) —Lf’/,/‘*‘/’ T \\\\*:
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Mogliche Features

=Mogliche Vegetation Indizes:

- NDV| = (VIR=RED)
(NIR+RED)
" EVI2=2.5 * (NTR—RED) (Alternative zu EVI ohne BLUE-Channel)
NIR+(2.4xRED)+1
. _(2*NIR+1—/(2xNIR+1)?—8+(NIR—RED))
MSAVI2= .
. say|=(VIR-RED) . ¢
(NIR+RED+0.5)
« OSAY|=— (NIR=RED)

(NIR+RED+0.16)
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